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О платформе CAILA

CAILA (Conversational AI Linguistic Assistant) — платформа для создания и использования

ML‑сервисов (ML от англ. Machine Learning).

ML-сервис — это микросервис, ориентированный на решение различных ML-задач.

Публичный API такого сервиса обязательно реализует метод fit  (обучения

на поданном на вход наборе данных) и/или predict  (прогнозирования результата).

На платформе есть каталог NLP-решений и сервисов.
Он содержит сервисы

классификации, векторизации текста, распознавания именованных сущностей и другие.
Их

можно протестировать и использовать уже готовыми или обучить под свои задачи.

С помощью платформы вы можете создавать и публиковать свои сервисы в публичном

каталоге.
Для этого CAILA предоставляет:

открытые спецификации для реализации сервисов на Java и Python;

широкие возможности по хостингу и автоматическому масштабированию;

инструменты мониторинга и тестирования.

Для кого предназначена CAILA

Платформу CAILA могут использовать ML- и NLP-разработчики, MLOps-инженеры, а также

создатели решений, где могут быть задействованы сервисы из платформы.
Например,

разработчики текстовых и голосовых ботов.

Некоторые сервисы из CAILA также используются в JAICP — платформе для разработки

разговорных решений от компании Just AI.
Пользователи JAICP могут параметризовать

эти сервисы в CAILA под свои проекты или создать свой сервис и подключить его в JAICP.

Основные понятия и сущности

https://app.caila.io/
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/catalog-service-usage
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/catalog-service-usage/use-ready-services
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/train-service
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/service
https://just-ai.com/platforma-jaicp


Общие

API-токен

Аутентификационный токен, необходимый для доступа к REST API.
Его можно получить

в интерфейсе на странице Мои сервисы → API-токены.

При HTTP-запросе API-токен передается в заголовке MLP-API-KEY , а в gRPC-запросе —

в параметре authToken .

Метод fit

Метод, предназначенный для обучения сервиса.
Принимает на вход набор данных

(датасет) и опционально конфигурацию, затем выполняет обучение.
В качестве входных

данных могут использоваться, например, примеры интентов и их метки.

Fit-конфигурация, конфигурация обучения

Набор параметров для обучения с помощью метода fit .

При запуске обучения можно задать fit -конфигурацию вручную в формате JSON либо

выбрать готовую из списка.
Набор возможных конфигураций задается в настройках

сервиса.

Метод predict

Метод, предназначенный для прогнозирования результата.
Принимает на вход тело 

predict -запроса и опционально конфигурацию.
В ответ выдает прогноз.

Сервис Примеры fit-конфигураций

cross-validation-for-intents

transformer-classifier-dl4j
roberta

roberta-big-batch-parallel

hf_labse-linear roberta-linear rober

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/train-service


Формат входных и выходных данных специфичен для каждого конкретного сервиса

и описан в документации к сервису.

Predict-конфигурация, конфигурация прогноза

Набор параметров для выдачи прогноза.

Тип задачи

Тип ML-задачи, которую решает сервис: например, классификация текстов, исправление

опечаток.
Тип задачи определяет базовый формат входных и выходных данных для

сервиса.
Сервисы, которые выполняют задачи одного и того же типа, являются

взаимозаменяемыми.

Понятие сервиса

ML-сервис, сервис (ML от англ. Machine Learning)

Микросервис, ориентированный на решение ML-задач.
ML-сервисы CAILA отличаются

от других микросервисов тем, что реализуют строго определенный контракт, состоящий

из методов fit  и  predict .

Сервисы на платформе CAILA реализуют различные функции.
Это может быть, например,

классификация текстов, исправление опечаток.
Разработчики создают сервисы

и публикуют их в каталоге.
Затем сервисы запускаются на серверах CAILA.
Так они

становятся доступны для использования через веб-интерфейс, АPI или SDK.

Сервис — это совокупность программного кода (образ), данных (дата-образ), параметров

конфигурации и развертывания, настроек публичности, а также документации.
Иными

словами, сервис — это собранная, настроенная и запущенная программа, доступная для

использования как самим разработчиком, так и другими пользователями CAILA.

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/catalog-service-usage


ML-сервис

Контракт ML-сервиса:

fit-метод
predict-метод

Образ (исходный код
программы)

Параметры
конфигурации

Параметры
развертывания

(лимиты ресурсов,
ресурс-группы)

Документация

Настройки
публичности

Дата-образ (файлы
ресурсов)

Набор конфигураций
для методов fit и

preditct

Runtime-параметры
(перепосылки,
батчеризация)

Параметры для
каталога (например,
тип задачи, языки)

Системные
переменные

конфигурации (S3,
Graylog)

Составляющие ML-сервиса

Простой (predict-
метод)

Обученный (predict-
метод — после

обучения)

Обучаемый (fit-
метод)

Композитный
(predict/fit-метод)

Типы сервисов

Типы сервисов

По степени готовности

Обучаемый сервис, базовый сервис

Сервис, реализующий функцию обучения — fit .
В результате обучения создается новый

сервис.
Обучаемые сервисы выступают в качестве генераторов других сервисов —

обученных.
Обучаемые сервисы сами по себе не могут быть использованы для

выполнения какой-либо прикладной задачи.

Обученный сервис

Сервис, реализующий функцию выдачи прогноза — predict .
Обученные сервисы готовы

к работе и могут быть использованы для выполнения прикладной задачи, например

классификации текстов, исправления опечаток.



Готовый сервис

Обученный сервис из каталога, также реализует функцию выдачи прогноза — predict .

Готовый сервис можно использовать без какой-либо настройки для выполнения

прикладной задачи, например классификации текстов, исправления опечаток.

Производный сервис

Сервис, который является копией какого-либо обучаемого сервиса.
После создания такой

сервис может быть обучен независимо от сервиса, на основе которого он был создан.

По необходимости обращаться к другим сервисам

Простой сервис

Сервис, который используется через метод predict . Все данные, необходимые для

работы такого сервиса, содержатся в образе и/или передаются в  init -конфигурации

сервиса и  predict -конфигурации.

Композитный сервис

Сервис, который выполняет вызовы к другим сервисам внутри своей логики.

От разработчика сервиса требуется настройка доступа к сторонним сервисам.
Для

пользователей композитного сервиса он не отличается от простого — также выполняет

какую-то прикладную задачу.

Конфигурация сервиса

Конфигурация сервиса

Термин может использоваться в двух значениях: init -конфигурация и полная

конфигурация сервиса.

Init-конфигурация сервиса

JSON-объект, передаваемый сервису при запуске.
Используется для передачи

переменных, которые касаются логики работы сервиса. Например, режим генерации,

количество итераций.

Полная конфигурация сервиса

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/catalog-service-usage


Включает в себя:

init -конфигурацию сервиса;

переменные среды (env-переменные);

образ сервиса;

дата-образы и параметры монтирования;

ресурс-группы;

лимиты (ограничения на использование ресурсов);

другие настройки.

Переменные окружения, переменные среды, env-переменные

Переменные среды для запуска сервиса.
Используются для передачи инфраструктурных

переменных, например: адреса сервера, пароля доступа, номера видеокарты.

Образ сервиса

Образ с программным кодом сервиса, собранным при помощи SDK.

Дата-образ

Образ со статическими ресурсами, которые может использовать сервис.
Например, дата-

образы могут содержать веса нейронных сетей или другие объемные наборы данных,

которые можно менять независимо от образа сервиса.

Образ сервиса может быть один, например трансформер, а дата-образы разные:

обученные для работы на разных языках или имеющие разный размер и разные

требования к ресурсам.

Ресурс-группа

Пул вычислительных ресурсов, на которых может быть развернут сервис.
Ресурс-группы

могут быть как общими, так и выделенными для конкретного аккаунта.

Лимиты

Лимиты ресурсов, выделяемые инстансу сервиса: GPU, CPU, место на диске, память.

Обучение сервиса

Процесс обучения



Обучение сервиса на поданном на вход датасете и с учетом fit -конфигурации.

В результате процесса обучения CAILA сохраняет файл или набор файлов в S3-хранилище,

например, дамп весов обученного сервиса.
В дальнейшем с этим набором данных можно

запустить новый сервис.
Сам процесс обучения может занять длительное время.

Сейчас в CAILA реализовано два режима обучения: singleFit и multiFit.
Режим определяет

количество контейнеров, которые будут развернуты после запуска обучения.

singleFit, режим обучения

После запуска обучения будет развернут один контейнер с сервисом.
Методы fit

и  predict  будут последовательно выполняться в этом контейнере.

Как только метод fit  начинает выполняться, новый сервис загружается в память —

обновляет свое состояние.
Когда метод fit  будет выполнен, сервис станет доступным

для  predict -запросов.

multiFit, режим обучения

После запуска обучения будет развернуто два или несколько контейнеров.
Один будет

использоваться только для обучения — вызова метода fit , другие — только для вызова

логики predict . Контейнеры для  predict ‑метода станут доступны только после

завершения обучения.

После выполнения метода fit  обученный сервис запускается в отдельном контейнере.

При этом при запуске этого сервиса ему передается ссылка на файлы, подготовленные

в процессе выполнения метода fit .

Датасет

Текстовый файл, который загружен в CAILA и имеет определенный формат.
Данные

из такого файла используются для обучения сервиса.

Тип данных датасета

Формат данных, который нужно указать при загрузке датасета в интерфейсе CAILA,

например, json/texts , plain/texts , json/transformer-fit .
CAILA поддерживает

множество типов данных, а также автоматическую конвертацию между ними.

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/train-service
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/reference/data-types


Каталог сервисов

В каталоге CAILA вы можете найти NLP-решения и сервисы под нужные задачи,

протестировать их и добавить в свои сервисы для дальнейшей работы.
Чтобы получить

доступ к каталогу, зарегистрируйтесь на платформе CAILA.

Каталог содержит:

Готовые сервисы. Их можно использовать без какой-либо предварительной

настройки. К таким сервисам относятся, например, сервисы проверки орфографии,

распознавания сущностей и лингвистической разметки. У таких сервисов нет отметки

«Обучаемый» на карточке.

Вы можете протестировать работу этих сервисов на их карточках в виджете

тестирования.

Обучаемые сервисы. Такие сервисы требуют предварительной настройки — обучения

с вашими данными. К таким сервисам относятся, например, сервисы классификации

текста.

https://app.caila.io/
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/catalog-service-usage/use-ready-services
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/train-service


Используйте фильтры, чтобы найти сервис по названию или типу выполняемой задачи.

Чтобы узнать подробную информацию о сервисе, протестировать или обучить его,

нажмите на карточку.

Карточка сервиса

Сверху на карточке сервиса есть информация:

О поддерживаемых языках.

Создателе сервиса, например Just AI, как на скриншоте выше.

Типе задачи, которую решает сервис. Возможные типы:

Clustering — кластеризация текста.

Machine translation — машинный перевод.

Named entity extraction — распознавание именованных сущностей.



Summarization — саммаризация текста.

Text2Vec — векторизация текста.

Text classification — классификация текста.

Text generation — генерация текста, например перефразирование или поддержание

диалога на разные темы.

Text processing — обработка текста, например склонение слов, лингвистическая

разметка или определение языка.

Custom — тип задачи, который не подошел ни к одному из вышеперечисленных.

Сервисы, которые используются в JAICP, также имеют соответствующую отметку.

Внизу находится документация сервиса.
Она может содержать описание, примеры

входных и выходных данных, параметры конфигурации обучения.

Сбоку находится один из виджетов:

тестирования (использования) — для готовых сервисов.

обучения — для обучаемых сервисов. Изображен на скриншоте выше.

Как опубликовать свой сервис

Вы можете создать и опубликовать свой сервис в каталоге CAILA.
Так он станет доступен

другим пользователям.

Чтобы опубликовать ваш сервис:

1. Перейдите в раздел Мои сервисы → Мои созданные и нажмите на нужный сервис.

2. Перейдите на вкладку Доступ и в настройке Сервис доступен выберите Всем

пользователям.

Кросс-валидация классификатора интентов

Не все пользователи могут создавать и публиковать сервисы. Чтобы получить

на это права, обратитесь в поддержку через виджет в правом нижнем углу сайта

CAILA. Если вы пользователь версии On‑premise, обратитесь к администратору.

!

https://just-ai.com/platforma-jaicp
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/catalog-service-usage/use-ready-services#via-ui
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/train-service
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/service
https://app.caila.io/


Сервис кросс-валидации предназначен для:

оценки качества алгоритма классификации и его настроек;

оценки корректности и сбалансированности справочника интентов.

Сервис создан в виде обучаемой модели и работает следующим образом:

При вызове метода fit  сервис выполняет процедуру кросс-валидации и сохраняет

результаты (файлы с весами и настройками) в S3.

Чтобы получить результаты, необходимо отправить пустой predict -запрос

в производный (обученный) сервис, чтобы получить результат кросс-валидации из S3.

Конфигурация сервиса

Конфигурация метода fit  имеет следующие параметры:

Название Тип Обязательный Описание
Значение
по умолчанию

account Строка Нет
ID аккаунта, в котором
выполняются операции.

ID текущего
аккаунта

minInten
tSizeToD
ivide

Число Нет

Пороговое значение числа
фраз в интентах.

Например, если выставлено
значение 5 и в интенте
меньше 5 фраз, то такой
интент не будет разделяться
на 5 частей для кросс-
валидации.

5

model Строка Да
Модель классификатора,
используемая для обучения.

 —

parts Число Нет

Количество проходов кросс-
валидации и количество
частей, на которые делится
датасет.

Например, при значении 5
датасет делится на 5 частей,
4 из которых берутся для
обучения, а 1 для
валидации. Процедура
повторяется 5 раз.

5

https://app.caila.io/catalog/1000062767/26507


Название Тип Обязательный Описание
Значение
по умолчанию

predictB
atchSize

Число Нет

Количество запросов
в одном predict -запросе.
Параметр используется для
оптимизации скорости
выполнения.

1000

targetMo
delName

Строка Нет
Имя создаваемой
обученной модели.

<имя 
обучаемого 
сервиса>-
train

Минимально необходимая конфигурация:

Запуск сервиса

При запуске сервиса вам нужно настроить конфигурация сервиса.
Конфигурации для

основных классификаторов уже заданы, поэтому вы можете выбрать необходимую

конфигурацию из списка.

{

"model": "platform-transformer-classifier-ru-test"

}

json



Когда производный сервис успешно обучился (на карточке сервиса появился статус 

SUCCESS ),
отправьте запрос к методу predict , чтобы получить результат кросс-

валидации.



Алгоритм работы сервиса

1. Сервис находит исходную модель по имени, переданному в параметре model

конфигурации обучения.

2. Сервис запрашивает датасет в формате json/texts-and-labels .



Ваш датасет может быть в другом формате, например json/caila-intents ,
но это

должен быть формат, который CAILA сможет автоматически сконвертировать

в  json/texts-and-labels .

3. Производится разбиение датасета на  parts  частей.

В каждой части присутствуют все интенты, кроме тех, в которых количество фраз

было меньше, чем minIntentSizeToDivide .
Фразы распределяются между частями

равномерно.

Интенты, в которых количество фраз было меньше, чем minIntentSizeToDivide ,

сохраняются в отдельную группу undividable .

4. По сформированным частям запускается цикл:

1. Строится два набора данных:

train  — сюда попадают все части датасета (в том числе undividable ), кроме

текущей.

validation  — сюда попадает часть датасета, по которой в текущий момент

проходит цикл.

Файлы train  и  validation  сохраняются в S3 и доступны для скачивания

через веб-интерфейс.

2. Из набора train  создается датасет с именем targetModelName  и типом 

csv/texts-and-labels .

3. От выбранного классификатора создается производная модель.

4. Запускается метод fit  для обучения модели.

5. Все фразы из набора validation  прогоняются через метод predict

у производной модели.

6. Результаты классификации сравниваются с теми, что содержатся в наборе 

validation .

7. Рассчитываются метрики точности.

5. Результаты сохраняются в S3 как состояние обученной модели.

Использование сервисов

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/reference/data-types#conversion


Готовые сервисы из каталога или созданные вами необучаемые сервисы не требуют

предварительного обучения.
Их можно использовать сразу одним из способов:

В интерфейсе CAILA. Подойдет для тестирования работы сервиса.

Через REST API. Используйте для простых быстрых интеграций.

Через SDK для Python и Java. Выбирайте этот способ для проектов, где важна высокая

производительность и низкие задержки при взаимодействии с ML-сервисами.

В интерфейсе

Сервис из каталога

1. Перейдите к нужному сервису.

2. Ознакомьтесь с описанием сервиса, с конфигурации и запроса.

3. В виджете тестирования введите запрос в формате TEXT или JSON. При необходимости

настройте конфигурацию для выполнения вашего запроса.

4. Нажмите Запустить тест.

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/service
https://github.com/just-ai/mlp-python-sdk
https://github.com/just-ai/mlp-java-sdk


Через REST API

Чтобы вызывать методы REST API, вам нужно вначале сгенерировать API-токен. Если он

у вас уже есть, пропустите первые два шага инструкции.

1. Перейдите в раздел Мои сервисы → API-токены.

Для быстрого доступа к сервисам из каталога добавьте их в раздел Мои сервисы.
Для этого

нажмите Добавить в мои сервисы на карточке сервиса.

Сервис из раздела «Мои сервисы»

1. Перейдите в раздел Мои сервисы.

2. Найдите нужный сервис на одной из вкладок: Мои созданные или Обученные. Нажмите

на сервис.

3. Перейдите в раздел Тестирование.

4. При необходимости настройте конфигурацию для выполнения вашего запроса, затем

введите сам запрос в формате TEXT или JSON. Чтобы переключиться между режимами

ввода конфигурации и запроса, используйте кнопки сбоку от этих полей.

5. Нажмите Тестировать.



2. Нажмите Создать токен и скопируйте токен. Он потребуется вам для отправки

запроса.

Мы рекомендуем для каждого пользовательского приложения создавать

отдельный API‑токен. В будущем можно будет смотреть статистику

использования по каждому токену.

3. Используйте метод выдачи прогноза: POST 

/api/mlpgate/account/{account}/model/{model}/predict . Отправьте запрос.

В качестве параметров используйте следующие значения:

account  — идентификатор аккаунта владельца сервиса.

model  — идентификатор или название сервиса.

Значения account  и  model  (идентификатор) можно найти в URL карточки

сервиса: https://app.caila.io/catalog/{account}/{model}/description .

MLP-API-KEY  — API-токен, скопированный в разделе API-токены. Передается

в качестве заголовка.

В теле передайте запрос в формате JSON-объекта. Пример формата запроса вы можете

найти в документации сервиса на его карточке.

Если вам нужно выполнить predict -запрос с дополнительной конфигурацией,

воспользуйтесь методом POST 

/api/mlpgate/account/{account}/model/{model}/predict-with-config .
Все методы

вы можете найти в спецификации REST API.

Возможные ошибки

Ошибка ожидания сервиса

После того как вы отправили запрос в тестовом виджете в интерфейсе или через API,

в ответ может прийти сообщение об ошибке: 

mlp.gate.timeout_while_awaiting_for_instance .
Это происходит, если сервис (инстанс

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/catalog-service-usage#service-card
https://app.caila.io/swagger-ui


сервиса) не запущен и не готов к работе.
В этом случае отправьте ваш запрос еще раз

через некоторое время.

Пример ошибки:

Обучение сервисов

CAILA позволяет создавать новые сервисы путем обучения или дообучения

существующих.
Сервисы, которые выступают в качестве генераторов других сервисов,

называются обучаемыми.

Как сервисы из каталога, так и самостоятельно созданные вами обучаемые сервисы

можно обучить в интерфейсе CAILA или через REST API.

Обучение в интерфейсе

{

"errorCode": "mlp.gate.timeout_while_awaiting_for_instance",

"message": "Timeout ${timeoutSec} sec while awaiting for instance of model

1000062767/spellcheck",

"args": {

"predictTimeoutSec": "30",

"shortModelName": "1000062767/spellcheck"

}

}

json

Сервиса из каталога

1. Найдите нужный сервис в каталоге.

2. Ознакомьтесь с описанием сервиса и форматом конфигурации обучения, если такая

информация есть.

3. Выберите датасет из списка или загрузите его прямо в виджете обучения.

Содержимое датасета должно быть приведено к единому типу данных.

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/train-service/api
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/reference/data-types


4. Укажите название нового сервиса и настройте конфигурацию обучения.

5. Нажмите Обучить.

Собственного обучаемого сервиса

1. Перейдите в раздел Мои сервисы → Мои созданные.

2. Нажмите  у нужного сервиса, затем Обучить. Откроется страница обучения

сервиса:

Перед тем как приступить, подготовьте и загрузите датасет, на котором будет

выполняться обучение.

!

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/train-service/upload-data-set


Вы можете следить за статусом обучения сервиса на его странице в панели слева.
Статус 

SUCCESS  будет означать, что новый обученный сервис готов к работе.

В результате будет создан новый сервис и начнется его обучение.
Этот сервис будет

располагаться в разделе Мои сервисы → Мои созданные.

Статусы обучения

Статус Описание

INIT
IAL

Начальное состояние. Происходит подготовка запуска процесса обучения:
извлекаются параметры будущего сервиса, создается директория в файловом
хранилище.

SUCC
ESS

Обучение завершено успешно. Сервис готов к работе.

3. Укажите название нового сервиса.

4. При необходимости выберите конфигурацию из списка или укажите в формате JSON.

Чтобы переключиться между режимами ввода (список/JSON), используйте кнопку

сбоку.

5. Выберите датасет для обучения сервиса.

6. Нажмите Сохранить и запустить.



Статус Описание

FAIL
URE

Обучение завершено с ошибкой.

Другие статусы означают, что идет процесс обучения. Он может занять длительное

время. Это зависит от объема датасета.

Использование обученных сервисов

После того как вы обучили сервисы, вы можете их использовать в интерфейсе CAILA,

через REST API или SDK для Python и Java.

Загрузка датасета

Датасет — набор данных для обучения сервиса.
Загрузить датасет на платформу можно

одним из способов:

Во время обучения сервиса из каталога в специальном виджете.

На странице Мои сервисы → Датасеты.

Через REST API.

В интерфейсе

Чтобы добавить датасет в интерфейсе:

1. Перейдите в раздел Мои сервисы → Датасеты.

2. Нажмите Добавить датасет. Откроется окно создания датасета:

Перед загрузкой датасета ознакомьтесь c поддерживаемыми типами данных.!

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/train-service#strategy-fit-process
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/catalog-service-usage/use-ready-services
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/train-service#via-ui
https://app.caila.io/swagger-ui
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/reference/data-types


3. Укажите параметры:

Название датасета.

Описание.

Тип данных. Убедитесь, что загружаемый датасет соответствует указанному типу.

4. Загрузите данные и нажмите Создать.

В результате будет создан датасет, который можно будет использовать для обучения

сервисов.
Он будет доступен в разделе Мои сервисы → Датасеты.

Обучение сервиса через REST API Для разработчиков

1. Получите API-токен

Чтобы вызывать методы REST API, вам необходимо вначале сгенерировать API-токен. Если

он у вас уже есть, переходите к следующему шагу.

1. Перейдите в раздел Мои сервисы → API-токены.

2. Нажмите Создать токен и скопируйте токен. Он потребуется вам для отправки

запросов.

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/reference/data-types


Мы рекомендуем для каждого пользовательского приложения создавать

отдельный API-токен. В будущем можно будет смотреть статистику

использования по каждому токену.

2. Создайте производный сервис

1. Используйте метод POST /api/mlpgate/account/{account}/model/{model}/derived .

С помощью него можно создать производный сервис на базе обучаемого: он будет

наследовать параметры обучаемого.

Отправьте запрос. В качестве параметров используйте следующие значения:

account  — идентификатор или имя аккаунта владельца сервиса.

model  — идентификатор или название сервиса

Значения account  и  model  можно найти в URL карточки сервиса, который вы

хотите обучить: 

https://app.caila.io/catalog/{account}/{model}/description .

name  — название будущего обученного сервиса. Передается в запросе.

MLP-API-KEY  — API-токен, скопированный в разделе API-токены. Передается

в качестве заголовка.

В ответ вам придет JSON-объект с данными о созданном сервисе. Новый сервис

появится в интерфейсе CAILA в разделе Мои сервисы → Обученные.

2. Скопируйте значения полей accountId  и  modelId , вложенных в  id . Они

понадобятся для отправки запроса метода обучения.

3. Обучите сервис

Используйте метод обучения сервиса: POST 

/api/mlpgate/account/{account}/model/{model}/fit . Отправьте запрос. В качестве

параметров используйте следующие значения:

Перед тем как приступить, подготовьте и загрузите датасет, на котором будет

выполняться обучение.

!

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/train-service/upload-data-set


account  — идентификатор аккаунта, скопированный на предыдущем шаге.

model  — идентификатор сервиса, скопированный на предыдущем шаге.

MLP-API-KEY  — API-токен, скопированный в разделе API-токены. Передается

в качестве заголовка.

В теле запроса передайте JSON-объект с полями:

config  — конфигурация обучения. Необязательное поле. Указывайте согласно

формату из описания обучаемого сервиса.

configId  — идентификатор конфигурации обучения. Необязательное поле.

Список всех доступных конфигураций для сервиса можно получить с помощью запроса

метода GET /api/mlpgate/account/{account}/model/{model}/fit-config . В качестве 

{account}  и  {model}  используйте значения для обучаемого сервиса.

datasetId  — идентификатор датасета. Обязательное поле. Можно получить

в интерфейсе CAILA в разделе Датасеты (на странице нужного датасета) или

с помощью метода GET /api/mlpgate/account/{account}/dataset .

В ответ вам придет JSON-объект с данными о запущенном процессе обучения.

Когда обученный сервис будет готов

Процесс обучения может занять длительное время.
Это зависит от объема датасета,

на котором происходит обучение.
Сервис будет готов к работе, когда статус обучения

изменится на  SUCCESS .

Чтобы узнать статус обучения, отправьте запрос метода GET 

/api/mlpgate/account/{account}/job/{jobId} .

Подробное описание всех методов вы можете найти в спецификации REST API.

Устранение неполадок при обучении
сервисов

Укажите только один из параметров: config  или configId .!

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/train-service#fit-states
https://app.caila.io/swagger-ui


Если во время обучения сервиса произошла ошибка, изучите логи обучения.
Они

находятся на вкладке История событий на странице вашего сервиса:

При разборе ошибок обучения прежде всего обратите внимание на сообщения с меткой 

ERROR , которые начинаются с Error processing FIT request.
Из них вы можете узнать

причину проблемы.
Например, сообщение Error processing FIT request: Instance was removed

указывает на то,
что сервис не смог обучиться, потому что активный инстанс был

остановлен.

Содержание

Ошибки некомпозитных сервисов

Некорректный формат датасета

Повышенное потребление ресурсов обучаемым сервисом

Повышенное потребление ресурсов другими сервисами

Обучение зависло в состоянии WAIT_FOR_START

Ошибка конфигурации сервиса

Внутренняя ошибка сервиса

Внутренняя ошибка CAILA

Ошибки композитных сервисов

Недоступность публичного сервиса

Ошибки при запуске производных сервисов

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/train-service


Ошибки некомпозитных сервисов

Некорректный формат датасета

При обучении передается датасет с некорректным содержимым,
либо формат датасета

не соответствует тому, что ожидает сервис.

Диагностика

Сообщение об ошибке указывает на то, что сервис не смог преобразовать датасет к

требуемому типу,
либо на наличие неожиданного символа при парсинге датасета

(например, если он в формате JSON).

Рекомендации

Исправьте датасет, следуя подсказкам в тексте ошибки.

Выполните обучение на другом датасете, желательно меньшего размера.

Проверьте, что тип датасета, который вы передаете при обучении, совместим с тем, что

ожидает сервис.

Повышенное потребление ресурсов обучаемым сервисом

Сервисы потребляют разное количество ресурсов при обучении на датасетах разных

размеров.
Если превышены установленные лимиты, обучение автоматически

прерывается.

Диагностика

В истории событий есть сообщение Error processing FIT request: Instance was removed или

Instance closed connection, но отсутствует сообщение Instance <instance_id> was evicted

within <scope> scope.

На вкладке Диагностика в списке событий указано, что потребление памяти инстанса,

который участвует в обучении, достигло значения Максимальный лимит ресурсов, или

что он был вытеснен.

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/reference/data-types
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/autoscaling


Обратите внимание на причину вытеснения: в ней может быть информация о том,

какого ресурса не хватило.
Например: <...> service was evicted <...> to free Ram 500Mi

Disk 100Mi <...>.

Обучение проходит успешно на маленьком датасете, но не проходит на большом.

Рекомендации

Увеличьте лимиты ресурсов для сервиса.
Обычно быстрее всего заканчиваются лимиты на

память и место на диске.

Повышенное потребление ресурсов другими сервисами

При запуске новых сервисов в рамках аккаунта или ресурс-группы CAILA может

вытеснить производный инстанс.

Диагностика

В истории событий есть сообщение Instance <instance_id> was evicted. Обучение

завершилось с ошибкой Instance was removed.

Рекомендации

В сообщении о вытеснении указано, в рамках какого пространства произошло

вытеснение.

Если
вытеснение
произошло…

Что делать

В рамках
аккаунта

Старайтесь не запускать дополнительные сервисы во время обучения.
Вы также можете проанализировать потребление ресурсов другими
сервисами и либо оптимизировать его, либо расширить лимиты
аккаунта.

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/resource-groups
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/autoscaling


Если
вытеснение
произошло…

Что делать

В рамках
публичной
ресурс-
группы

Обратитесь в поддержку через виджет в правом нижнем углу.

В рамках
приватной
ресурс-
группы

Проанализируйте потребление ресурсов внутри этой группы.
Попробуйте его оптимизировать либо расширить лимиты аккаунта.

Обучение зависло в состоянии WAIT_FOR_START

При обучении в режиме singleFit  сначала должен запуститься инстанс сервиса,

созданный для обучения.
Состояние WAIT_FOR_START  означает, что CAILA ожидает запуска

этого инстанса.

Если состояние сохраняется на протяжении всего обучения и в конечном итоге обучение

завершается с ошибкой fitTimeout ,
это указывает на то, что инстанс по каким-то

причинам не смог запуститься.

Диагностика

Состояние WAIT_FOR_START  сохраняется на протяжении всего обучения. Обучение

завершается с ошибкой fitTimeout .

В истории событий есть сообщение Instance could not start. Также может появляться

связанное сообщение Instance was removed.

Рекомендации

Перейдите на вкладку Диагностика и выберите инстанс в состоянии ожидания (Waiting).

Если такого нет, выберите тот, что был создан после начала обучения.
Проанализируйте

раздел События на предмет ошибок:

Если ошибка связана с тем, что CAILA не может загрузить образ, проверьте доступность

образа.
Если вы не являетесь владельцем образа, свяжитесь с владельцем для



получения подробностей.

Если ошибка связана с тем, что из допустимого количества нод доступно 0,
обратитесь

в поддержку через виджет в правом нижнем углу.

Если ошибка другая и/или инстанс несколько раз перезапускался, следует выгрузить

логи инстанса и проанализировать ошибку, из-за которой происходит перезапуск.
Если

логи вам недоступны, обратитесь к владельцу сервиса.

Если во время обучения на вкладке Диагностика вы видите событие Back-off restarting

failed container, то это значит, что во время запуска сервиса он аварийно завершается с

ошибкой.
Выгрузите логи и проанализируйте причину ошибки.
Если логи вам

недоступны, обратитесь к владельцу сервиса.

Если ошибок нет, обратите внимание на событие Pulling image: возможно, ваш образ

слишком большой и не успевает загрузиться в CAILA.
Если вы уверены, что образ

небольшой, обратитесь в поддержку.

Если проблема не решается, обратитесь в поддержку.

При обращении в поддержку предоставьте логи инстанса (если у вас есть к ним

доступ) и историю событий с вкладки Диагностика.

Ошибка конфигурации сервиса

При обучении сервиса можно задать конфигурацию его работы.
Если вы допустили

ошибку в конфигурации, она проявится только при запуске сервиса.

Диагностика

Ошибка возникает сразу после запуска сервиса.

При использовании конфигурации по умолчанию обучение сервиса проходит успешно.

В истории событий явно указано, что проблема в конфигурации сервиса.

Рекомендации

Если в ошибке есть подсказка о месте ошибки и/или о том, как ее исправить, следуйте

этим указаниям.

Сравните вашу конфигурацию с примером конфигурации из документации сервиса.



Внутренняя ошибка сервиса

В процессе обучения могут возникать различные внутренние ошибки.

Диагностика

Обучение переходит в состояние WAIT_FOR_FIT  и через некоторое время завершается с

ошибкой, которая не описана выше.

Рекомендации

Если сервис не принадлежит вам, скопируйте сообщение об ошибке из истории

событий и обратитесь к владельцу модели.

Если сервис принадлежит вам, изучите логи на вкладке Диагностика.

Если проблема связана с коммуникацией между сервисом и CAILA, обратитесь в

поддержку через виджет в правом нижнем углу.

В противном случае для выявления проблемы вы можете добавить в сервис

дополнительное логирование и обработку ошибок, а также запустить его

локально.

Внутренняя ошибка CAILA

В CAILA может произойти внутренняя ошибка, которая приведет к ошибкам в процессе

обучения.

Диагностика

Ни один из предыдущих пунктов не подходит.

Рекомендации

Перезапустите обучение.

Обратитесь в поддержку через виджет в правом нижнем углу.

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/deploy-service-to-localhost


Ошибки композитных сервисов

Отдельные виды ошибок могут возникать у композитных сервисов.

При обучении такие сервисы обращаются к другим сервисам.
Если работоспособность

этих сервисов нарушена, это непосредственно влияет на сервисы, в обучении которых они

участвуют.

Недоступность публичного сервиса

Требуемый публичный сервис может быть недоступен по разным причинам, не

зависящим от пользователя.
Например, это может быть нехватка ресурсов, ошибка при

загрузке образа или удаление самого сервиса.

Диагностика

В сообщении об ошибке обучения указана ошибка недоступности сервиса либо ошибка

predict -запроса.

При обращении к публичному сервису напрямую через интерфейс CAILA возвращается

ошибка.

Рекомендации

Свяжитесь с владельцем сервиса.

Ошибки при запуске производных сервисов

Обучаемый сервис может запускать внутри аккаунта другие сервисы.
Эти производные

сервисы могут либо не помещаться в аккаунте пользователя, либо при запуске приводить

к вытеснению самого обучаемого сервиса.

Диагностика

В истории событий:

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/service/composite-service
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/autoscaling


Есть сообщение Instance <instance_id> was evicted. Обучение завершилось с ошибкой

Instance was removed.

Указано, что дочернее обучение завершилось с ошибкой.

Рекомендации

Увеличьте лимиты аккаунта.

Если у вас приватная ресурс-группа, установите значение minInstancesCount  через

REST API.

Обратитесь к владельцу сервиса.

Создание сервиса в CAILA Для разработчиков

Чтобы создать сервис в CAILA:

1. Напишите код сервиса.

2. Опубликуйте образ.

3. Создайте образ в CAILA.

4. Создайте сервис в CAILA.

Исходный код сервиса Для разработчиков

Исходный код сервиса можно написать на Python или Java.
Для этого есть специальные

библиотеки:

Python: Библиотека Примеры сервисов

Java: Библиотека и примеры

Сервисы также возможно создавать на других языках программирования — только на тех,

для которых есть поддержка gRPC.
Чтобы получить gRPC-спецификацию, по которой

происходит взаимодействие между CAILA и ML-сервисом:

1. Перейдите к API-спецификации.

https://app.caila.io/swagger-ui
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/service/coding
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/publish-image
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/upload-image
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/create-service
https://github.com/just-ai/mlp-python-sdk
https://github.com/just-ai/mlp-python-examples
https://github.com/just-ai/mlp-java-sdk
https://app.caila.io/swagger-ui


2. В самом низу страницы нажмите Скачать gRPC-спецификацию.

gRPC-спецификация также есть в исходном коде Python- или Java-библиотек.

ML-сервис для CAILA — это контейнер, внутри которого запускается приложение.
Оно

устанавливает gRPC-соединение с CAILA (сервисом MLP-GATE) в режиме bidirectional

streaming и выполняет команды, которые получает через это соединение.
Это позволяет

запускать ML-сервисы в любых сегментах сети, откуда есть доступ к app.caila.io.
Обратная

сетевая связанность не требуется, и сервис может располагаться за NAT.
Сервис при этом

не прослушивает порты.

Все особенности сетевого взаимодействия скрыты в библиотеке SDK.
С точки зрения

разработчика ML-сервис — это просто программа, которая содержит:

реализацию некоего интерфейса с функциями fit  и  predict ;

функцию main , которая создает и запускает эту реализацию и инициализирует SDK.

Код простого сервиса на Python Для разработчиков

Создание проекта

При создании проекта нужно подключить зависимость:

Используйте версию release  — это самая последняя стабильная версия SDK,

совместимая с облачной версией CAILA.
Эта версия SDK обновляется автоматически

при выходе новых обновлений платформы.

Создание сервиса

Пример простого Hello, world! сервиса можно найти в GitHub.

git+https://github.com/just-ai/mlp-python-sdk@release

text

https://app.caila.io/
https://github.com/just-ai/mlp-python-examples/tree/release/python-simple-action


Основной скрипт сервиса



from mlp_sdk.abstract import Task

from mlp_sdk.hosting.host import host_mlp_cloud

from mlp_sdk.transport.MlpServiceSDK import MlpServiceSDK

from pydantic import BaseModel

class PredictRequest(BaseModel): # 1

    action: str

    name: str

def __int__(self, action, name):

        self.action = action

        self.name = name

class PredictResponse(BaseModel): # 2

    value: str

def __int__(self, value):

        self.value = value

class SimpleActionExample(Task): # 3

def __init__(self, config: BaseModel, service_sdk: MlpServiceSDK = None) ->

None:

super().__init__(config, service_sdk)

def predict(self, data: PredictRequest, config: BaseModel) ->

PredictResponse: # 4

if data.action == 'predict':

return PredictResponse(value='hello ' + data.name)

raise ValueError('action not found')

if __name__ == "__main__":

    host_mlp_cloud(SimpleActionExample, BaseModel()) # 5

python



Здесь:

1. Структура данных predict -запроса сервиса. Должна наследоваться от  BaseModel

из библиотеки Pydantic для корректной десериализации.

2. Структура данных predict -ответа сервиса. Должна наследоваться от  BaseModel

из библиотеки Pydantic для корректной десериализации.

3. Объявление класса сервиса. Должен наследоваться от  Task .

4. Реализация функции predict .

5. Создание и запуск сервиса.

Сборка образа

Чтобы собрать образ, нужно написать конфигурационный файл.
Он должен наследоваться

от образа, содержащего Python версии 3.8 (более новые версии Python

не поддерживаются).
Также он должен содержать:

установку зависимостей, в том числе mlp-python-sdk ;

копирование исходного кода приложения;

определение команды, которой запускается приложение ( ENTRYPOINT ).

Пример конфигурационного файла:

После того как образ будет собран, его нужно опубликовать в репозитории, из которого

CAILA сможет скачать ваш образ при запуске сервиса.
Затем необходимо создать образ

и сам сервис на платформе.

FROM python:3.8

COPY requirements.txt .

RUN pip install -r ./requirements.txt

COPY simple_action_example.py /app/simple_action_example.py

WORKDIR /app

ENTRYPOINT ["python", "simple_action_example.py"]

text

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/publish-image
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/upload-image
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/create-service


Код простого сервиса на Java Для разработчиков

Создание проекта

При создании проекта нужно подключить зависимость:

Используйте версию release-SNAPSHOT  — это самая последняя стабильная версия SDK,

совместимая с облачной версией CAILA.
Эта версия SDK обновляется автоматически

при выходе новых обновлений платформы.

Создание сервиса

Пример простого Hello, world! сервиса можно найти в GitHub.

Основной класс сервиса

Maven

<dependency>

<artifactId>mlp-java-sdk</artifactId>

<groupId>com.mlp</groupId>

<version>release-SNAPSHOT</version>

</dependency>

xml

Gradle

dependencies {

    implementation 'com.mlp:mlp-java-sdk:release-SNAPSHOT'

}

groovy

https://github.com/just-ai/mlp-java-sdk/tree/release/mlp-examples/mlp-simple-action


Здесь:

1. Структура данных predict -запроса сервиса.

2. Объявление класса сервиса. Класс должен наследоваться от  MlpPredictServiceBase

(или от  MlpFitServiceBase  для обучаемых сервисов).

3. Метод predict .

4. Примеры запроса и ответа. Эти примеры можно будет найти в интерфейсе CAILA

на странице сервиса в разделе Документация → Дескриптор.

Функция main

data class SimpleTestActionRequest( // 1

val action: String,

val name: String

)

class SimpleTestAction : MlpPredictServiceBase<SimpleTestActionRequest, String>

(REQUEST_EXAMPLE, RESPONSE_EXAMPLE) { // 2

override fun predict(req: SimpleTestActionRequest): String { // 3

return when (req.action) {

"hello" -> "Hello ${req.name}!"

else -> throw MlpException("actionUnknownException")

}

}

companion object { // 4

val REQUEST_EXAMPLE = SimpleTestActionRequest("hello", "World")

val RESPONSE_EXAMPLE = "Hello World!"

}

}

kotlin



Здесь:

1. Создание экземпляра сервиса.

2. Регистрация сервиса в SDK.

3. Запуск SDK.

4. Ожидание завершения работы SDK.

Сборка образа

Чтобы собрать образ, нужно написать конфигурационный файл.
В образе должен

запускаться Java-процесс с кодом сервиса.

Пример конфигурационного файла (если проект собирается при помощи Maven):

После того как образ будет собран, его нужно опубликовать в репозитории, из которого

CAILA сможет скачать ваш образ при запуске сервиса.
Затем необходимо создать образ

и сам сервис на платформе.

fun main() {

val action = SimpleTestAction() // 1

val actionSDK = MlpServiceSDK(action) // 2

    actionSDK.start() // 3

    actionSDK.blockUntilShutdown() // 4

}

kotlin

FROM openjdk:17

WORKDIR /app

ADD target/my-model/lib    /app/lib

ADD target/my-model        /app

ENTRYPOINT ["java", "-cp", "*:lib/*", "com.company.my-model.Main"]

text

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/publish-image
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/upload-image
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/create-service


Код обучаемого сервиса на Python 
Для разработчиков

Рассмотрим код обучаемого сервиса на Python на примере.
Вы можете найти этот пример

в GitHub.

Класс FitActionExample

В коде нужно объявить класс FitActionExample  (15), который наследуется от классов 

Task  и  LearnableMixin .
Класс Task  умеет обрабатывать predict -запросы, 

LearnableMixin  — fit -запросы:

В классе FitActionExample  обязательно нужно реализовать методы:

fit  (55);

predict  (78);

_save_state  (93);

_load_state  (97);

prune_state  (102);

is_fitted  (108).

Остальные методы и классы для FitActionExample  опциональны.

Метод get_storage

Метод get_storage  (17) возвращает объект, с помощью которого можно производить

запись в S3-хранилище (MinIO) и чтение из него.
Этот метод используется в примере,

чтобы сохранить результат обучения:

class FitActionExample(Task, LearnableMixin):15

python

https://github.com/just-ai/mlp-python-examples/blob/release/python-fit-action/fit_action_example.py


Метод __init__

Метод __init__  (41) вызывается при запуске сервиса.
Он пытается загрузить состояние

предыдущего обучения.
Если состояние есть, то сервис будет готов принимать predict -

запросы; если нет, то в методе predict  нужно реализовать соответствующую проверку.

Метод fit

Метод fit  (55) вызывается при обучении. Его должны реализовывать все обучаемые

сервисы.

В нашем примере метод сначала создает storage , валидирует сервис и сохраняет его

во внутренний формат — создается FittedMLModel  (72).
Для его создания используются

def get_storage(self, model_dir: str = '') -> Union[LocalStorage,

S3Storage]:

    storage_type = get_env('MLP_STORAGE_TYPE')

    storage_dir = get_env('MLP_STORAGE_DIR') if len(model_dir) == 0 else

model_dir

17

18

19

python

def __init__(self, config: BaseModel, service_sdk: MlpServiceSDK = None) -

> None:

super().__init__(config, service_sdk)

    self.model = FittedMLModel(dict())

    self.storage = self.get_storage()

    self.model_path = 'model.pkl'

    self.is_fitted_model = False

try:

        self._load_state()

except KeyError as e:

print(f'Unable to load saved state, error message: {str(e)}')

41
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объекты train data  и  targets .
Они объединяются в нужную структуру данных.

Затем FittedMLModel  записывается в память и сохраняется в S3-хранилище с помощью

метода _save_state  (73).
В SDK для этого также есть методы pre_fit  и  post_fit .

Метод save_state

Метод _save_state  (93) берет созданный ранее storage , открывает файл для записи,

получает поток и с помощью модуля pickle  выполняет сериализацию (записывает

объект model  из памяти в S3-хранилище):

def fit(

        self,

        train_data: TextsCollection,

        targets: ItemsCollection,

        config: BaseModel,

        model_dir: str,

        previous_model_dir: str,

) -> None:

    self.storage = self.get_storage(model_dir)

    self.current_model_dir = model_dir

    num_samples, num_targets = len(train_data.texts),

len(targets.items_list)

if num_samples != num_targets:

raise ValueError(f'Inconsistent data sizes')

try:

        self.model =

FittedMLModel(self._prepareModelData(train_data.texts,

targets.items_list))

        self._save_state()

except:

print("fit execution error")

    self.is_fitted_model = True

55

56

57

58

59

60

61

62

63

64

65

66

67

68

69

70

71

72

73

74

75

76

python



Метод load_state

Метод _load_state  (97) открывает файл для чтения и десериализует его в объект

в памяти:

Метод predict

Метод predict  (78) предназначен для прогнозирования результата.
В нашем примере

метод получает на вход список структур TextsCollection  и конфигурацию — здесь

в качестве ее типа указан базовый класс.
Далее для каждого текста вычисляется прогноз

(81) и возвращается их список result_list  (85).

Данная реализация приведена в иллюстративных целях.
В вашем сервисе метод 

predict  может принимать другие типы данных — это зависит от его типа задачи.
Для

вычисления результата следует реализовать реальное обращение к вашему ML-

сервису.

def _save_state(self):

with self.storage.open(self.model_path, 'wb') as fout:

        pickle.dump(self.model, fout)

93

94

95

python

def _load_state(self):

with self.storage.open(self.model_path, 'rb') as fin:

        self.model = pickle.loads(fin.read())

    self.is_fitted_model = True

97
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99

100
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Метод host_mlp_cloud

Метод host_mlp_cloud(FitActionExample, BaseModel())  (121 и 122) является точкой

запуска сервиса.

Обучаемый сервис на Java Для разработчиков

Вы можете ознакомиться с примером кода обучаемого сервиса в GitHub.

Запуск и тестирование сервиса

В проекте из примера одновременно реализованы оба режима обучения: singleFit

и  multiFit .
Чтобы сконфигурировать сервис в нужном режиме:

1. При создании сервиса в настройках включите параметр Fittable и выберите

соответствующий режим.

2. В конфигурации задайте параметр fitMode : single  или  multi . Пример:

def predict(self, data: TextsCollection, config: BaseModel) ->

ItemsCollection:

    result_list = []

for text in data.texts:

        predict_result = self.model.predict(text).items[0].value

        item_list = [Item(value=str(predict_result))]

        result_list.append(Items(items=item_list))

return ItemsCollection(items_list=result_list)
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if __name__ == "__main__":

    host_mlp_cloud(FitActionExample, BaseModel())
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122

python

https://github.com/just-ai/mlp-java-sdk/tree/release/mlp-examples/mlp-fit-action
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/train-service#fit-modes
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/create-service
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/reference/service-settings


Обучение сервиса

Подготовка датасета

Чтобы запустить обучение сервиса, нужно подготовить датасет с подобным содержимым:

Затем нужно загрузить датасет.
При загрузке датасета нужно выбрать тип json/any .

Запуск обучения и тестирование

В конфигурации обучения можно задать параметр upper .
Если параметр задан, все

фразы будут приводиться к верхнему регистру, если нет — к нижнему:

Подробнее о запуске обучения и конфигурации смотрите в разделах: Обучение

сервиса (через веб-интерфейс) и Обучение сервиса через REST API.

После того как сервис будет обучен, его можно протестировать.
Чтобы вызвать predict -

метод, отправьте запрос сервису:

{

"fitMode": "single"

}

json

{

"1": "first",

"2": "second"

}

json

{

"upper": true

}

json

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/train-service/upload-data-set
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/train-service
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/train-service/api


В ответ сервис вернет:

Композитный сервис Для разработчиков

Композитный сервис — сервис, который выполняет вызовы к другим сервисам внутри

своей логики.
Вызовы могут происходить как во время операции predict , так и во время

fit .
Обращаться к зависимым сервисам можно через REST API или gRPC API точно

так же, как и при написании других клиентских приложений.

Параметры клиентского подключения будут передаваться автоматически через env-

переменные MLP_REST_URL  и  MLP_CLIENT_TOKEN .
Эти переменные передаются, только

если в настройках сервиса включен параметр Composite.

Примеры композитных сервисов:

На Python.

Публикация образа Для разработчиков

Когда у вас готов образ, его нужно опубликовать в репозитории образов, из которого

CAILA сможет скачать ваш образ при запуске сервиса.

{

"text": "1"

}

json

{

"text": "FIRST"

}

json

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/reference/service-settings
https://github.com/just-ai/mlp-python-examples/tree/release/python-composite-action


После того как вы опубликуете образ в репозитории, его нужно создать на платформе

CAILA, чтобы затем использовать при создании сервиса.

Создание образа в CAILA Для разработчиков

Чтобы добавить сервис на платформу, вначале нужно загрузить сам образ сервиса.
Перед

этим образ должен быть опубликован в репозитории.

Чтобы создать образ в CAILA:

1. Авторизуйтесь в CAILA.

2. Нажмите Мои сервисы сверху справа.

3. Выберите Настройки → Образы в меню слева.

4. Нажмите Создать образ.

5. Укажите параметры:

Название образа.

URL-адрес образа в репозитории.

Уровень доступа:

Приватный — образ будет доступен только текущему пользователю.

Публичный — образ будет доступен другим пользователям CAILA, в том числе

для копирования.

Ограниченный — пользователи CAILA смогут использовать образ для создания

сервиса, но при этом они не смогут:

зайти в контейнер через консоль;

скачать файл из контейнера;

просматривать логи.

Сам контейнер при этом не будет иметь доступ в интернет.

6. Нажмите Создать.

Когда образ будет создан, вы сможете приступить к созданию сервиса на платформе

CAILA.
Для этого нажмите Создать сервис на странице вашего образа.

Создание сервиса в CAILA Для разработчиков

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/upload-image
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/publish-image
https://app.caila.io/
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/create-service


Вы можете создать сервис непосредственно на странице вашего образа или через панель

слева, в раздел Мои сервисы → Сервисы.

1. Нажмите Создать сервис.

2. Выберите образ для создания сервиса и укажите название вашего сервиса. Если

в списке нет нужного образа, добавьте его, а потом вернитесь к созданию сервиса.

3. Укажите настройки сервиса или оставьте по умолчанию.

4. Нажмите Создать.

Запуск сервиса

CAILA автоматически запускает инстансы сервиса, как только к сервису приходит запрос.

Затем платформа останавливает их, если сервис не используется длительное время.

Подробнее читайте в разделе Вытеснение ресурсов в CAILA.

После создания сервиса мы рекомендуем вначале запустить его вручную.
Поскольку

при первом запуске платформа будет скачивать образ, а это может занять

продолжительное время.

Чтобы запустить сервис вручную, воспользуйтесь одним из способов:

Перейдите на вкладку Хостинг и нажмите  в настройке Активные инстансы.

Перейдите в раздел Диагностика и нажмите Добавить инстанс.

Если сервис не запускается или запускается слишком долго, перейдите на вкладку

Диагностика.
На этой странице вы найдете:

статус инстанса вашего сервиса;

список событий от сервера;

логи работы сервиса;

командную строку внутри контейнера.

В статье Устранение неполадок при запуске сервисов перечислены наиболее частые

ошибки во время запуска сервиса и способы их устранения.

Локальный запуск сервиса Для разработчиков

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/create-service/upload-image
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/reference/service-settings
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/autoscaling
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/troubleshooting


При разработке своего сервиса вы можете запустить его на своем компьютере, передав

в него переменные окружения CAILA.

Сервис будет работать так же, как если бы он был запущен на платформе.
При этом

вы сможете использовать все возможности локальной среды разработки, например

отладчик кода.

Локальный запуск полезен, когда сервис используется другими сервисами CAILA или

клиентскими приложениями.
При локальном запуске они продолжат работать как раньше,

за исключением того, что запросы к одному из сервисов будут перенаправляться

на локальный инстанс.
После завершения отладки трафик снова пойдет в инстанс,

запущенный в CAILA.

Запуск в среде разработки

1. Создайте сервис в CAILA, если его еще нет.

2. Перейдите на вкладку Хостинг и в разделе Отладочное подключение нажмите

Активировать.

3. В появившейся строке нажмите env-переменные. Переменные будут скопированы

в буфер обмена.

4. Вставьте переменные в настройки запуска той среды, в которой вы работаете.

Если вы работаете в командной строке, вы можете вставить переменные в файл,

например .env.local ,
и экспортировать их при запуске сервиса:

Если вы работаете в среде разработки от JetBrains, например IntelliJ IDEA или

PyCharm,
вставьте переменные в конфигурацию запуска проекта:

export $(cat .env.local | xargs) && python3 simple_action_example.py

bash

Шаг 1

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/create-service


Шаг 2



5. Запустите проект.

В логах появится сообщение, что сервис подключился к CAILA и готов к обработке

входящих запросов.

Серый индикатор в разделе Отладочное подключение изменит цвет на зеленый.

Теперь вы можете перейти на вкладку Тестирование и вручную отправить запросы

к сервису.
Они будут перенаправлены в инстанс, который запущен локально.

Использование дата-образов Для разработчиков

Дата-образ — вспомогательная сущность, предназначенная для управления статическими

ресурсами, которые может использовать сервис.
Дата-образы могут содержать веса

нейронных сетей или другие данные, которые могут меняться независимо

от программного кода сервиса.
Вы также можете использовать дата-образы для ресурсов

большого объема, а также, если существует множество вариантов этих файлов.

Если ваши ресурсы не объемные и не вариативные, их лучше запаковать прямо в образ

сервиса.

Дата-образ — это образ с нужными данными.
Его можно рассматривать как статический

том (volume), который можно примонтировать в контейнер с вашим сервисом.

Чтобы использовать дата-образ с сервисом:

1. Упакуйте данные и создайте дата-образ на платформе. Во время создания нужно

будет указать путь к папке с файлами ресурсов в образе.

2. Добавьте дата-образ при создании сервиса.

Создание дата-образа на платформе

1. Авторизуйтесь в CAILA.

2. Нажмите Мои сервисы сверху справа.

3. Выберите Настройки → Дата-образы в меню слева и нажмите Создать дата-образ.

4. Укажите параметры:

Название дата-образа.

URL-адрес образа в репозитории.

Путь к папке с файлами ресурсов в образе.

https://app.caila.io/


Уровень доступа:

Приватный — образ будет доступен только текущему пользователю.

Публичный — образ будет доступен другим пользователям CAILA, в том числе

для копирования.

Ограниченный — пользователи CAILA смогут использовать образ для создания

сервиса, но при этом они не смогут:

зайти в контейнер через консоль;

скачать файл из контейнера;

просматривать логи.

Сам контейнер при этом не будет иметь доступ в интернет.

5. Нажмите Создать.

Добавление дата-образа в сервис

Когда вы создадите дата-образ в CAILA, вы сможете выбрать его при создании сервиса

и указать путь, куда будут смонтированы файлы в контейнер вашего сервиса:

При запуске сервиса сперва будут запущены все указанные дата-образы, затем начнется

копирование ресурсов в сервис — копирование файлов из дата-образа в контейнер, где

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-service


запускается сервис.
Папка с ресурсами будет иметь RW-доступ, но если сервис изменит

в ней данные, то эти изменения не сохранятся при повторном запуске.

Устранение неполадок при запуске
сервисов

Если во время запуска сервиса произошла ошибка, изучите события активного инстанса

сервиса на вкладке Диагностика.
Из них вы можете узнать причину проблемы.

Не скачивается образ

Диагностика

Сервис не запускается.

В разделе Диагностика есть ошибка Failed to pull image…

Рекомендации

Проверьте, что при создании образа в CAILA вы правильно указали его URL-адрес.
Он

должен совпадать с тем, по которому вы ранее опубликовали образ.

Проверьте, что вы используете публичный репозиторий.
Команда ping 

<your_registry>.com  должна успешно выполняться из любой сети.

Образ долго скачивается

Диагностика

Сервис не запускается.

В разделе Диагностика отсутствуют новые события после сообщения Pulling image…

Рекомендации

Есть несколько причин, по которым образ может долго скачиваться:

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/create-service#start-service
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/upload-image
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/publish-image


Файл образа занимает большой объем.

Есть проблемы с подключением к репозиторию.

Сервер CAILA перегружен.

Рекомендуем подождать.
Если через 10 минут сервис не запустился и новых событий

не появилось, обратитесь в поддержку через виджет в правом нижнем углу.

Ошибка конфигурации сервиса

Диагностика

При тестировании сервис либо перезапускается, либо возвращает ошибку.

В разделе Диагностика есть сообщения об ошибках.

Рекомендации

Алгоритм действий зависит от типа конкретного сервиса и сообщения об ошибке.
Общая

рекомендация — проверьте, что все элементы конфигурации сервиса (init-конфигурация,

env-переменные, дата-образы) соответствуют тем, что описаны в его документации.
Если

устранить проблему не получается, обратитесь к владельцу сервиса.

Сервису не хватает ресурсов

Диагностика

Сервис не запускается.

В разделе Диагностика есть сообщение 0/xx nodes are available: X Insufficient cpu, X

Insufficient memory…

Рекомендации

Ошибка означает, что в кластере нет физических ресурсов для запуска сервиса. Это может

случится по разным причинам:



Сервис всегда требует больше ресурсов, чем ему доступно.
В таком случае нужно

оптимизировать то, как сервис потребляет ресурсы.

Проблема может иметь временный характер: например, другой сервис был вытеснен,

но еще не успел остановиться.
В таком случае рекомендуем подождать.

Возможно, произошел внутренний сбой в кластере.
Если ресурсы, которые доступны

вам в выделенной ресурс-группе, меньше, чем должны быть, обратитесь в поддержку.

Сервису не хватает CPU

Диагностика

Сервис запускается очень долго или не запускается вовсе.

В списке событий отсутствуют ошибки. Сообщения в логах либо отсутствуют, либо

появляются очень медленно.

В разделе Мониторинг видно постоянную загруженность CPU на уровне, ограниченном

размером выделенной квоты.

Рекомендации

Вероятно, сервису выдана очень малая квота CPU, а сервер, на котором запущен инстанс,

перегружен.
Увеличьте квоту как минимум до 1 CPU:

1. Перейдите в Настройки сервиса и на вкладке Основные нажмите .

2. В разделе Лимиты ресурсов увеличьте значение CPU request до 1000 m или выше.

Сервису не хватает памяти

Диагностика

Сервис пытается запуститься, загорается индикатор Instance created, но общий статус

остается в значении Запускается и не переходит в Работает. Счетчик перезапусков

увеличивается.

В разделе Диагностика и Логи ошибки могут отсутствовать. График Мониторинг

не содержит никакой информации.

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/autoscaling
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/resource-groups


Рекомендации

Выдайте сервису оптимальный объем выделенной оперативной памяти:

1. Выдайте сервису максимальную квоту, которая значительно превышает ожидаемое

потребление памяти:

1. Перейдите в Настройки сервиса и на вкладке Основные нажмите .

2. В разделе Лимиты ресурсов установите нужное значение Memory limit.

2. Постепенно снижайте квоту до минимального значения, при котором сервис успешно

запускается.

Ориентируйтесь на график потребления памяти в разделе Диагностика.

Недостаточный таймаут на запуск инстанса

Диагностика

Сервис пытается запуститься, загорается индикатор Instance created, но общий статус

остается в значении Запускается и не переходит в Работает. Счетчик перезапусков

увеличивается.

В разделе Диагностика и Логи ошибки могут отсутствовать, но на графике Мониторинг

видно длительное и стабильно высокое потребление CPU.

Рекомендации

Возможно, сервис выполняет тяжеловесные вычисления при запуске и его долгий запуск

является ожидаемым поведением.
В таком случае попробуйте увеличить таймаут

на запуск инстанса:

1. Перейдите в Настройки сервиса и на вкладке Основные нажмите .

2. В разделе Таймауты увеличьте значение Pod start timeout, например, до 10 минут или

1 часа.

Как использовать готовый сервис через API



Рассмотрим пример использования сервиса по согласованию слов с числительным —

conform-ru.
Карточка этого сервиса в каталоге располагается по URL:

Где:

1000062767  — идентификатор аккаунта владельца сервиса;

3023  — идентификатор сервиса.

Запрос метода выдачи прогноза POST 

/api/mlpgate/account/{account}/model/{model}/predict  этого сервиса будет выглядеть

так:

Нам нужно поставить существительное «кот» в нужную форму.
Это мы и получаем в ответ:

https://app.caila.io/catalog/1000062767/3023/description

text

curl --request POST

'https://app.caila.io/api/mlpgate/account/1000062767/model/3023/predict' \

--header 'MLP-API-KEY: <API_token_value>' \

--header 'Content-Type: application/json' \

--data-raw '{

  "texts": [

    "кот"

  ],

  "numbers": [

    1562

  ]

}'

curl



Как обучить сервис классификации 
Для разработчиков

Процесс обучения через REST API можно условно поделить на этапы:

1. Создание производного сервиса на базе обучаемого c помощью метода POST 

/api/mlpgate/account/{account}/model/{model}/derived .

2. Обучение сервиса c помощью POST 

/api/mlpgate/account/{account}/model/{model}/fit .

Рассмотрим пример обучения сервиса классификации на базе алгоритма трансформер —

platform-transformer-classifier-ru-test.
Карточка этого сервиса в каталоге располагается

по URL:

Где:

1000062767  — идентификатор аккаунта владельца сервиса;

2  — идентификатор сервиса.

Создание производного сервиса

Запрос метода POST /api/mlpgate/account/{account}/model/{model}/derived  будет

выглядеть так:

{

"texts": [

"кота"

]

}

json

https://app.caila.io/catalog/1000062767/2/description

text



Здесь:

1000062767  — идентификатор аккаунта владельца обучаемого сервиса —

классификатора.

2  — идентификатор обучаемого сервиса — классификатора.

platform-transformer-classifier-ru-my-service  — имя производного сервиса.

MLP-API-KEY  — API-токен, скопированный в разделе API-токены.

В результате будет создан производный сервис, и ответ придет JSON-объект с данными

о нем.
Из ответа нужно скопировать значения полей accountId  и  modelId , вложенных

в  id .
Они понадобятся для отправки запроса метода обучения.

Полный пример ответа

curl --request POST

'https://app.caila.io/api/mlpgate/account/1000062767/model/2/derived?

name=platform-transformer-classifier-ru-my-service' \

--header 'MLP-API-KEY: <API_token_value>' \

--data ''

curl

{

"id": {

"accountId": 1000087761, // Значение будет использоваться для отправки

запроса на обучение.

"modelId": 23018 // Значение будет использоваться для отправки

запроса на обучение.

},

// ...

}

json



{

"id": {

"accountId": 1000087761, // Значение будет использоваться для отправки

запроса на обучение.

"modelId": 23018 // Значение будет использоваться для отправки

запроса на обучение.

},

"modelAccountName": "1000087761",

"modelAccountDisplayName": "Sherlock Holmes",

"modelName": "platform-transformer-classifier-ru-my-service",

"imageAccountId": 1000062767,

"imageId": 5,

"image": {

"id": {

"accountId": 1000062767,

"imageId": 5

},

"name": "platform-transformer-classifier",

"imageAccountName": null,

"image": "registry.example.com/caila-actions/task-zoo-classification-

transformer-metric:release",

"accessMode": "restricted"

},

"modelGroupId": null,

"modelGroupName": null,

"trainingDatasetAccountId": null,

"trainingDatasetId": null,

"trainingDataset": null,

"trainingDatasetType": "json/transformer-fit",

"trainingFitConfigId": null,

"trainingFitConfig": null,

"fitTemplateModelId": null,

"composite": false,

"taskType": "text-classification",

"trainingModelAccountId": 1000062767,

"trainingModelId": 2,

"trainingType": "singleContainer",

"config": "{\"remote_vectorizer_settings\":{\"name\":\"platform-vectorizer-

ru-test\",\"account\":\"just-ai\"}}",

json



"env": "{}",

"fittable": false,

"hostingType": "INTERNAL",

"persistentVolumes": [],

"dataImageMounts": [],

"resourceGroup": "general",

"timeouts": {

"podStartTimeoutSec": 120,

"predictTimeoutSec": 30

},

"resourceLimits": {

"cpuRequest": "300m",

"memoryLimit": "500Mi",

"ephemeralDiskLimit": "100Mi",

"gpuRequested": false

},

"retriesConfig": {

"maxRetries": 0,

"timeoutsMs": []

},

"batchesConfig": {

"batchSize": 1,

"timeWaitMs": 1

},

"shortDescription": "Классификатор текстов на русском языке. Возвращает

класс, к которому относится текст пользователя, и вес. Для обучения нужен

датасет.",

"languages": [

"ru"

],

"minInstancesCount": 0,

"publicSettings": {

"isPublic": false,

"availableInJaicp": false,

"featured": false,

"featuredListOrder": 0,

"hidden": false

},

"restrictedImageAccess": true,

"lastActivity": 1682610749866,



Обучение сервиса

Запрос метода POST /api/mlpgate/account/{account}/model/{model}/fit  будет

выглядеть так:

Здесь:

1000087761  — идентификатор вашего аккаунта, скопированный из ответа на запрос

метода POST /api/mlpgate/account/{account}/model/{model}/derived .

23018  — идентификатор будущего сервиса, скопированный из ответа на запрос

метода POST /api/mlpgate/account/{account}/model/{model}/derived .

MLP-API-KEY  — API-токен, скопированный в разделе API-токены.

datasetId  — идентификатор датасета, на котором необходимо обучить сервис.

Можно получить в интерфейсе CAILA в разделе Датасеты (на странице нужного

датасета) или с помощью метода GET /api/mlpgate/account/{account}/dataset .

В ответ придет JSON-объект с данными о запущенном процессе обучения — джобе

обучения.
В поле state  будет статус обучения (выполнения джобы обучения).

"favorite": false,

"state": null

}

curl 'https://app.caila.io/api/mlpgate/account/1000087761/model/23018/fit' \

--header 'MLP-API-KEY: <API_token_value>' \

--header 'Content-Type: application/json' \

--data '{

  "datasetId": 632

}'

curl

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/train-service#fit-states


Сервис будет готов к работе, когда статус изменится на  SUCCESS .
Чтобы узнать статус,

воспользуйтесь одним из способов:

Отправьте запрос метода GET /api/mlpgate/account/{account}/job/{jobId} .

Перейдите в раздел Мои сервисы → Обученные. Нажмите на нужный сервис. Статус

будет отображаться в панели слева.

Как создать обучаемый сервис на Python 
Для разработчиков

Рассмотрим пример создания и запуска обучаемого сервиса на Python.

Создание сервиса

1. Склонируйте проект с примерами сервисов и перейдите в директорию обучаемого

сервиса:

{

"accountId": 1000087761,

"jobId": 24532,

"jobType": "TrainingSingleContainerJob",

"state": "INITIAL",

"done": false,

"error": null,

"errorMessage": null

}

json

git clone https://github.com/just-ai/mlp-python-examples

cd mlp-python-examples/python-fit-action/

text



Подробные пояснения к коду сервиса из примера вы найдете в разделе Код

обучаемого сервиса на Python.

2. Проверьте, что в  requirements.txt  указан путь к Python SDK:

3. Установите SDK при помощи команды:

4. Соберите образ с помощью утилиты build.sh  и конфигурационного файла.

5. Опубликуйте образ в своем репозитории. Подробнее о публикации образов.

6. В интерфейсе CAILA перейдите в Мои сервисы → Настройки → Образы и создайте

образ. Выберите Публичный в настройках уровня доступа образа.

7. Создайте сервис на основе вашего образа из примера. Укажите настройки сервиса:

Fittable — показывает, что сервис будет обучаемый. Выберите тип обучения

singleFit.

FitDatasetType → json/transformer-fit — тип данных для обучения. Подробнее

о возможных типах данных для обучения.

8. Перейдите в Мои сервисы → Датасеты и создайте датасет. В настройках датасета

выберите тип json/transformer-fit  и загрузите JSON-файл:

git+https://github.com/just-ai/mlp-python-sdk@release

text

pip install -r requirements.txt

text

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/service/fittable/python-service
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/publish-image
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/upload-image
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/create-service
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/reference/service-settings
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/reference/data-types
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/train-service/upload-data-set


9. Перейдите в Мои сервисы → Сервисы → Мои созданные, нажмите  у нужного

сервиса, затем Обучить.  Обучите ваш сервис, в настройках выберите датасет,

созданный на прошлом шаге.

После этого сервис будет обучен и готов к работе.

Тестирование сервиса

Вы можете протестировать созданный сервис:

1. Перейдите в раздел Тестирование на карточке сервиса. Выберите режим ввода

запроса — текст.

{

"train_data": {

"texts": [

"text1",

"text2"

]

},

"targets": {

"items_list": [

{

"items": [

{"value": "text1_label1"},

{"value": "text1_label2"}

]

},

{

"items": [

{"value": "text2_label1"}

]

}

],

"extra_items_list": []

}

}

json

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/train-service#via-ui


2. Введите text1  в качестве тела запроса и нажмите Тестировать. Вы получите

следующий результат:

Процесс обучения сервиса Для разработчиков

CAILA позволяет создавать сервисы на основе пользовательских данных путем обучения

или дообучения сервисов.
В процессе обучения участвуют обучаемый сервис, датасет

и конфигурация обучения:

{

"items_list": [

{

"items": [

{"value": "text1_label1"}

]

}

]

}

json



Обученный
(производный)

сервис

Обучаемый
(базовый) сервис

Датасет

Конфигурация
обучения

Состояние
обученного сервиса

В результате обучения создаются две сущности:

Состояние (стейт) обученного сервиса — файлы в S3-хранилище, получаемые

в процессе обучения. Это могут быть, например, дампы нейронных сетей, веса SVM или

просто JSON-файлы с исходным датасетом. Идентификатор состояния — путь в S3-

хранилище.

Обученный сервис, настроенный на работу с этим состоянием. Состояние, а именно

путь к папке в S3‑хранилище, передается через env-переменную. Можно запускать

обучение на уже созданном производном сервисе. В этом случае настройки сервиса

остаются неизменными, но все инстансы перезапускаются с новым состоянием.

Вызовы API-методов

Во время обучения происходят вызовы API-методов:

1. POST /api/mlpgate/account/{account}/model/{model}/derived  — создание

производного сервиса.

Передаваемые параметры: идентификатор базового сервиса, имя производного

сервиса.

Результат: создается производный сервис. Он будет иметь ссылку на обучаемый

сервис ( trainingModelId ) и настройки, склонированные из сервиса, который указан

в параметре fitTemplateModelId  обучаемого сервиса. Если fitTemplateModelId

не указан, то будут склонированы настройки самого обучаемого сервиса.

2. POST /api/mlpgate/account/{account}/model/{model}/fit  — обучение сервиса.

Передаваемые параметры: идентификатор производного сервиса, полученного

на предыдущем шаге. Помимо идентификатора сервиса, передается датасет



и конфигурация обучения. Конфигурация обучения может передаваться как

идентификатор существующей конфигурации или непосредственно в виде JSON.

Результат: возвращается идентификатор запущенной джобы обучения — jobId . Его

можно использовать, чтобы отслеживать прогресс обучения.

Детали выполнения метода fit  зависят от режима обучения, определенного

в обучаемом сервисе  ( trainingModelId ).

3. GET /api/mlpgate/account/{account}/job/{jobId}  — получение статуса джобы

обучения.

Передаваемые параметры: идентификатор джобы обучения, полученный

на предыдущем шаге.

Результат: при запуске процесса обучения в интерфейсе CAILA вызывает этот метод,

пока не получит в ответе значение done: true . Это будет означать, что обучение

завершено.

Подробнее об упомянутых методах, их входных и выходных данных в спецификации

REST API.

Режимы обучения

В CAILA реализованы режимы обучения: singleFit  и  multiFit .
Создатель сервиса

выбирает режим при создании обучаемого сервиса.

singleFit  — обучение выполняется на вычислительных ресурсах пользователя

внутри того же контейнера, который будет использоваться для работы. Обучение

производится внутри производного сервиса.

Подходит для сервисов с легковесной процедурой обучения.

multiFit  — обучение выполняется внутри обучаемого сервиса, на вычислительных

ресурсах его владельца, и с ресурсными ограничениями, определенными для

обучаемого сервиса.

Подходит для моделей с тяжеловесной процедурой обучения, которую надо запускать

на больших ресурсах, чем потребует производный сервис. Например, когда для

обучения требуется видеокарта, а для выполнения predict -запросов достаточно CPU.

Этапы обучения при разных режимах

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/train-service#via-ui
https://app.caila.io/swagger-ui
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/create-and-publish-service/create-service


singleFit

№ шага Описание Статус *

1 Начало обучения. INITIAL

2

Генерация нового значения modelDir  и извлечение
предыдущего. CAILA передает информацию о предыдущем
обученном состоянии в метод fit , чтобы сократить время
на повторное обучение.

modelDir  — это путь к папке в S3-хранилище, куда сервис
сохраняет результат обучения.

INITIAL

3
Извлечение конфигурации обучения, если она была передана
в качестве идентификатора.

INITIAL

4
Запуск инстанса производного сервиса в выделенном режиме.
В нем инстанс сможет обработать вызов fit , но не будет
принимать predict -запросы.

INITIAL  →
WAIT_FO
R_START

5 Ожидание запуска нового инстанса.
WAIT_FO
R_START

6 Получение контента датасета в требуемом формате.
WAIT_FO
R_START

7

Передача вызова fit  в сервис. В параметрах вызова
передаются:

 •  modelDir  для сохранения нового сервиса.

 •  previousModelDir , указывающий на предыдущий обученный
сервис.

 •  trainData  и targetsData , извлеченные из датасета.

 •  config  в формате JSON.

 •  datasetInfo  — идентификатор, имя и формат
передаваемого датасета.

 •  targetServiceInfo  — идентификатор и имя создаваемого
сервиса.

WAIT_FO
R_START  →
WAIT_FO
R_FIT

8 Ожидание выполнения fit .
WAIT_FO
R_FIT

9
Перевод инстанса из выделенного режима в обычный. После
этого новый инстанс начинает принимать predict -запросы.

WAIT_FO
R_FIT

10
Удаление всех старых инстансов. При этом CAILA
предварительно фиксирует их количество.

WAIT_FO
R_FIT



* Статус отображается в интерфейсе CAILA после запуска обучения, а также

возвращается в ответе при вызове метода GET 

/api/mlpgate/account/{account}/job/{jobId} .

№ шага Описание Статус *

11 Запуск новых инстансов в том количестве, сколько было старых.
WAIT_FO
R_FIT  → 
SUCCESS

multiFit

№ шага Описание Статус *

1 Начало обучения. INITIAL

2

Генерация нового значения modelDir  и извлечение
предыдущего. CAILA передает информацию о предыдущем
обученном состоянии в метод fit , чтобы сократить время
на повторное обучение.

modelDir  — это путь к папке в S3-хранилище, куда сервис
сохраняет результат обучения.

INITIAL

3
Извлечение конфигурации обучения, если она была
передана в качестве идентификатора.

INITIAL

4
Проверка, что есть активный инстанс обучаемого сервиса.
Если такого нет, то его запуск и ожидание запуска.

INITIAL  → 
WAIT_FOR_TR
AINING_CONTA
INER

5
Поиск датасета и получение его контента в требуемом
формате.

WAIT_FOR_TR
AINING_CONTA
INER

6
Выдача аккаунту-владельца обучаемого сервиса
разрешения на доступ к S3‑бакету того аккаунта, который
запустил обучение.

WAIT_FOR_TR
AINING_CONTA
INER



Ресурс-группы

Ресурс-группа — это набор серверов, выделенный под запуск ML-сервисов для

определенных аккаунтов.
Каждый сервис запускается в какой-либо одной ресурс-группе.

№ шага Описание Статус *

7

Передача вызова fit  в обучаемый сервис, что указан
в  trainingModelId . В параметрах вызова передаются:

 •  modelDir  для сохранения нового сервиса.

 •  previousModelDir , указывающий на предыдущий
обученный сервис.

 •  trainData  и targetsData , извлеченные из датасета.

 •  config  в формате JSON.

 •  datasetInfo  — идентификатор, имя и формат
передаваемого датасета.

 •  targetServiceInfo  — идентификатор и имя
создаваемого сервиса, а также имя S3-бакета,
соответствующего создаваемому сервису.

WAIT_FOR_TR
AINING_CONTA
INER  → 
WAIT_FOR_F
IT

8 Ожидание выполнения fit .
WAIT_FOR_F
IT

9
Обновление параметров производного сервиса, в том
числе значения modelDir .

WAIT_FOR_F
IT

10

Запуск нового инстанса производного сервиса.

Если существовали старые инстансы, то вначале
запускается новый инстанс, а старые удаляются
поочередно. В итоге количество новых иснтансов будет
равно количеству удаленных.

WAIT_FOR_F
IT  → 
WAIT_FOR_TA
RGET_CONTAI
NER

11
Отзыв доступа к S3‑бакету того аккаунта, который запустил
обучение.

WAIT_FOR_TA
RGET_CONTAI
NER  → 
SUCCESS

* Статус отображается в интерфейсе CAILA после запуска обучения, а также

возвращается в ответе при вызове метода GET 

/api/mlpgate/account/{account}/job/{jobId} .



Они бывают публичными и приватными.

Публичные ресурс-группы

Публичные ресурс-группы доступны сразу многим аккаунтам.
При этом каждому аккаунту

может быть назначена только одна публичная ресурс-группа.

Ресурсы публичных ресурс-групп ограничены лимитами аккаунта.
Сервисы в публичной

ресурс-группе могут подвергаться вытеснению — принудительной остановке в случаях,

если:

Сервис неактивен в течение двух дней.

В системе не хватает ресурсов для запуска других сервисов, в том числе в других

аккаунтах.

Приватные ресурс-группы

Приватные ресурс-группы выделяются для конкретного аккаунта.
Если у аккаунта есть

приватные ресурс-группы, то публичные ему недоступны.

Ресурсы приватных ресурс-групп ограничены только физическими мощностями

выделенных или облачных серверов.
Использование GPU также возможно только

в приватных ресурс-группах.

Чтобы увеличить лимиты аккаунта или перейти на приватную ресурс-группу,

обратитесь в поддержку через виджет в правом нижнем углу сайта CAILA.

Вытеснение ресурсов в CAILA Для разработчиков

Вытеснение ресурсов в CAILA — это процесс, при котором платформа останавливает

и удаляет инстансы сервисов при нехватке ресурсов, чтобы запустить новые сервисы

или новые инстансы уже запущенных сервисов.

Этот механизм обеспечивает эффективное распределение ресурсов между сервисами

и аккаунтами.
Он предотвращает перегрузку системы и позволяет запускать новые

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/autoscaling
https://app.caila.io/


сервисы и инстансы при ограничениях ресурсов аккаунта и ресурс-групп.

Чтобы определить, что сервис вытеснен, перейдите в раздел История событий

на странице вашего сервиса.
Если сервис был вытеснен, в истории будет событие с типом 

ERROR : Instance <instance_id> was evicted within <your account/resource group> scope.

Принципы вытеснения ресурсов

Вытеснение может происходить в рамках как аккаунта, так и ресурс-группы. При этом

процесс проверки и вытеснения проходит поэтапно в рамках:

1. лимитов ресурсов аккаунта;

2. ресурс-группы (публичной или приватной).

CAILA отслеживает и обновляет информацию о последнем использовании сервиса

при запуске нового инстанса или при каждом обращении к сервису, например для выдачи

прогноза или обучения.
Это помогает системе определить «возраст» сервисов и их

активность, а в дальнейшем — определить, какие сервисы требуется вытеснить.

В рамках аккаунта



Платформа старается вытеснить наименее используемые и старые сервисы.
В рамках

аккаунта вытеснение ресурсов ограничено теми сервисами, которые запущены

пользователем.

При вытеснении учитываются лимиты аккаунта, которые пользователь может увеличить.

Для этого нужно обратиться в поддержку через виджет в правом нижнем углу сайта

CAILA.

В публичных ресурс-группах

В публичных ресурс-группах запускаются сервисы разных пользователей.
Поэтому в них

важно обеспечивать эффективное использование доступных ресурсов и поддерживать

баланс между старыми и новыми сервисами.

Как и в рамках аккаунта, в публичных ресурс-группах вытесняются наименее

используемые и старые сервисы.
Система стремится не вытеснять сервисы, которые

использовались последние несколько дней.
Количество дней зависит от окружения

и требований.
Это позволяет новым и активно используемым сервисам иметь доступ

к необходимым ресурсам.

В приватных ресурс-группах

В отличие от публичных ресурс-групп, в приватных ресурс-группах CAILA предоставляет

механизмы для гибкого управления сервисами и ресурсами под конкретные требования

пользователя.

Процесс вытеснения в приватных группах также учитывает «возраст» и активность

сервиса.
При этом нет строгих ограничений по времени простоя сервиса перед его

вытеснением.
Это означает, что даже недавно созданные сервисы, которые были активны

в течение последних нескольких дней, могут быть вытеснены.
Это происходит, если

пользователь запускает другие сервисы и ресурсов перестает хватать.

В приватных ресурс-группах владельцы сервисов могут устанавливать значение поля 

minInstancesCount .
Оно указывает минимальное количество инстансов, которые должны

быть запущены.
CAILA не будет вытеснять инстансы сервиса, если это приведет

к уменьшению их числа ниже указанного минимума.

https://app.caila.io/


Вытеснение при обучении

При запуске нового инстанса готового (предобученного) сервиса его существующие

инстансы не вытесняются.
Однако во время обучения старые инстансы обучаемого

сервиса могут быть вытеснены по общим правилам.

Кроме того, композитный сервис во время обучения может запустить другие, ранее

неактивные сервисы.
Это может привести к инициации вытеснения, включая

потенциальное вытеснение самого композитного сервиса.

Как избежать вытеснения ресурсов

Активное использование ваших сервисов поможет уменьшить вероятность их вытеснения.

Рекомендации ниже также помогут избежать вытеснения ресурсов в рамках аккаунта

или ресурс-групп.

В рамках аккаунта

Следует контролировать число запущенных инстансов сервисов, а также количество

потребляемых ими ресурсов.
Например, если у вас запущено пять инстансов одного

сервиса, а требуется только два, остановите неиспользуемые инстансы для запуска других

сервисов.
То же самое относится и к потребляемым ресурсам сервиса.

Вы также можете обратиться в поддержку через виджет в правом нижнем углу сайта

CAILA, чтобы увеличить лимиты аккаунта.

В публичных ресурс-группах

Для предотвращения вытеснения необходимо периодически пользоваться вашими

сервисами.

Вы также можете обратиться в поддержку через виджет в правом нижнем углу сайта

CAILA и запросить приватную ресурс-группу для большего контроля над ресурсами.

Поле minInstancesCount  доступно только при работе с сервисами через REST

API.

!

https://app.caila.io/
https://app.caila.io/
https://app.caila.io/swagger-ui


В приватных ресурс-группах

Вы можете устанавливать значение поля minInstancesCount  в зависимости

от потребностей сервиса.
Установка определенного значения гарантирует, что количество

инстансов вашего сервиса не уменьшится ниже этого числа.

Также вы можете контролировать размер ресурс-группы, тем самым обеспечивая

достаточное количество ресурсов для запуска всех ваших сервисов.
Чтобы изменить

количество доступных ресурсов, обратитесь в поддержку через виджет в правом нижнем

углу сайта CAILA.

Настройки сервиса Для разработчиков

Параметр Описание

Конфигурация
запуска

JSON-объект, передаваемый сервису при запуске. Используется
для передачи переменных, которые касаются логики работы
сервиса. Например, режим генерации, количество итераций.

Переменные
среды

Переменные среды для запуска сервиса. Используются для
передачи инфраструктурных переменных, например: адреса
сервера, пароля доступа, номера видеокарты.

Описание
Описание, которое будет отображаться в карточке сервиса
в каталоге.

Поддерживаемые
языки

Языки, которые поддерживает сервис. Если их несколько,
указывайте их по отдельности.

Поле minInstancesCount  доступно только при работе с сервисами через REST

API.

!

https://app.caila.io/
https://app.caila.io/swagger-ui


Параметр Описание

Fittable

Показывает, будет ли сервис обучаемым или нет. Если вы
включаете эту опцию, выберите тип обучения. Тип определяет
количество контейнеров, которые будут развернуты после запуска
обучения:

• singleFit

Будет развернут один контейнер с вашим сервисом. Методы 
fit  и  predict  будут выполняться в этом контейнере.

• multiFit

Будет развернуто два или несколько контейнеров. Один будет
использоваться только для обучения — вызова метода fit ,
другие — только для вызова логики predict . Контейнеры для 
predict ‑метода станут доступны только после завершения
обучения.

Composite

Показывает, является ли сервис композитным или простым:

• Простой сервис используется через метод predict . Все данные,
необходимые для работы такого сервиса содержатся в образе или
передаются в конфигурациях.

• Композитный сервис выполняет вызовы к другим сервисам
внутри своей логики.

Тип задачи
Тип решаемой задачи. Выберите Misc или Other, если другие
варианты не подходят.

Таймауты

• Pod start timeout — таймаут на запуск инстанса сервиса.

• Predict timeout — таймаут выполнения запроса predict  для
сервиса.

Дата-образы

Образы со статическими ресурсами, которые может использовать
сервис. Например, веса нейронных сетей или другие объемные
наборы данных, которые можно менять независимо от образа
сервиса.

Чтобы выбрать дата-образ в списке, вначале его необходимо
добавить в CAILA. В поле Куда укажите директорию, куда будут
смонитированы файлы в контейнер сервиса.

Ресурс-группа

Набор серверов, выделенный под запуск ML-сервисов для
определенных аккаунтов. Ресурс-группы могут быть как общими,
так и выделенными для конкретного аккаунта.

Выберите одну из доступных ресурс-групп или оставьте значение
по умолчанию.

Лимиты
ресурсов

Лимиты ресурсов, выделяемые инстансу сервиса: GPU, CPU, место
на диске, память.



Параметр Описание

Параметры
перепосылки

Параметры повторной отправки запросов инстансу сервиса. Запрос
может быть отправлен повторно, если: 1) во время отправки
запроса сервису произошла ошибка в работе инстанса, 2) если
инстанс сервиса не отвечает в течение заданного времени.

Укажите, сколько раз нужно отправлять повторный запрос, а также
таймауты ответа от инстанса сервиса в формате JSON-объекта.

Настройки
батчеризации

Позволяют задать максимальное количество запросов, которое
будет отправляться сервису, и время, в течение которого запросы
будут копиться.

Переменные окружения Для разработчиков

При запуске сервиса CAILA передает в него следующие переменные:

Переменная Описание

MLP_ACCOUNT
_ID

Идентификатор аккаунта.

MLP_MODEL_I
D

Идентификатор сервиса.

MLP_MODEL_N
AME

Название сервиса.

MLP_SERVICE_
TOKEN

Внутренний аутентификационный токен сервиса.

MLP_REST_UR
L

Адрес, по которому доступно REST API. Передается только для
композитных сервисов.

MLP_CLIENT_
TOKEN

Аутентификационный токен для доступа к REST API. Передается
только для композитных сервисов.

MLP_GRPC_HO
ST

Список хостов для подключения по gRPC.

MLP_GRPC_SE
CURE

Имеет значение true , если gRPC-подключение использует SSL-
шифрование.

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/service/composite-service
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/service/composite-service


Переменная Описание

SERVICE_CON
FIG

Init-конфигурация сервиса.

MLP_STORAGE
_TYPE

Тип хранилища, которое использует сервис. Всегда имеет значение 
s3 .

MLP_S3_ENDP
OINT

Параметры подключения к S3 для обучаемых и производных
сервисов.

MLP_S3_BUCK
ET

MLP_S3_ACCES
S_KEY

MLP_S3_SECRE
T_KEY

MLP_STORAGE
_DIR

MLP_GRAYLOG_
SERVER

Параметры подключения к Graylog для вывода логов по протоколу
GELF.

MLP_GRAYLOG
_PORT

MLP_GRAYLOG
_ENV

Типы данных для обучения

CAILA поддерживает ряд типов данных, на которых может быть обучен (или

протестирован) сервис, например json/faq  или  csv/texts-and-labels .
Актуальный

список поддерживаемых типов данных можно найти при загрузке датасета

на платформу.
В названиях типов вначале указан формат данных, например json

или  csv ; после слеша — тип содержимого датасета.

При этом в CAILA реализована автоматическая конвертация одного типа данных

в другой.
Если вы загружаете датасет одного формата, а сервис требует другой,

https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/concepts/glossary#service-configuration
https://go2docs.graylog.org/5-0/getting_in_log_data/gelf.html
https://docs.caila-ci-dev.lo.test-ai.net/docs/ru/operations/train-service/upload-data-set


платформа попытается самостоятельно конвертировать ваш датасет.
Таким образом,

автоматическая конвертация расширяет список сервисов, которые вы можете обучить

с помощью вашего датасета.

Форматы данных

Типы содержимого датасетов

Тип Описание
Поддерживаемые
форматы данных

caila
-
inten
ts

Интенты, экспортированные из проекта JAICP.
Подробнее об экспорте интентов и структуре данных
читайте в документации JAICP.

json

faq

Вопросы и ответы на них, а также дополнительные поля.

Предназначен для обучения сервиса FAQ, который
используется в JAICP. Подробнее о возможных полях
читайте в документации JAICP.

•  json

•  csv

•  xlsx

text
s Простой текст без определенного формата.

•  plain

•  json

Формат Описание Расширение

plain Простой текст без определенного формата.
TXT, как
правило

json Текстовый формат, который хранит простые структуры
данных и ассоциативные массивы (объекты).

JSON

csv

Текстовый формат, где каждое значение отделено запятой
или другим разделителем.

Первый столбец обычно содержит названия полей данных
сущности. Каждая строка представляет данные одной
сущности.

CSV

xlsx

Формат используется в программах для электронных
таблиц, например Microsoft Excel. Данные представлены
в табличном виде с возможностью использования формул
и функций.

Первый столбец обычно содержит названия полей данных
сущности. Каждая строка представляет данные одной
сущности.

• XLS

• XLSX

https://help.just-ai.com/docs/ru/platform_ux/nlu_core/intents_export_import
https://help.just-ai.com/docs/ru/knowledge-base/faq-import-export#imported-file-requirements


Тип Описание
Поддерживаемые
форматы данных

texts
-and-
label
s

Тексты и метки к ним.
•  csv

•  json

trans
forme
r-fit

Тексты с метками и дополнительными данными. json

Автоматическая конвертация

В CAILA реализована автоматическая конвертация одного типа содержимого датасета

в другой:

caila-intents  → faq ;

caila-intents  → texts-and-labels ;

faq  → caila-intents ;

texts-and-labels  → transformer-fit .

Тип содержимого может быть сконвертирован несколько раз, например: caila-

intents  → texts-and-labels  → transformer-fit .
Так вы сможете использовать датасет

типа caila-intents  для обучения сервиса platform-transformer-classifier-multi-roberta.

Помимо конвертации типов содержимого, также поддержана конвертация форматов

данных, например csv  → xlsx .

Типы данных датасетов для сервисов из каталога

Чтобы обучить сервисы из каталога CAILA, используйте тип данных согласно таблице:

Тип Примеры сервисов из каталога Пример

json/caila-intents cross-validation-for-intents Перейти

•  json/faq

•  csv/faq

•  xlsx/faq

FAQ Перейти



Примеры типов содержимого

caila-intents

JSON-схема:

Тип Примеры сервисов из каталога Пример

•  json/texts

•  plain/texts

• CDQA;

• fittable-cdqa-mock-service-new;

• platform-span-predictor;

• platform-vectorizer-mfaq.

Перейти

•  json/texts-and-
labels

•  csv/texts-and-labels

Можно использовать для обучения своих
сервисов.

Перейти

json/transformer-fit

• platform-transformer-classifier-multi-roberta;

• platform-transformer-classifier-ru-test;

• platform-transformer-linear-classifier-multi-
hf_labse;

• platform-transformer-linear-classifier-multi-
roberta.

Перейти



{

"CailaIntents": {

[

{

"id": "number",

"path": "string",

"description": "string",

"answer": "string",

"customData": "string",

"enabled": "boolean",

"shared": "boolean",

"phrases": [

{

"text": "string",

"entities": [

{

"entity": "string",

"slot": "string",

"startPos": "number",

"endPos": "number",

"text": "string",

"value": "string",

"default": "boolean",

"system": "boolean",

"entityId": "number",

"fuzzy": "boolean"

}

],

"stagedPhraseIdx": "number",

"phraseMarkup": [

{

"annotations": {

"lemma": "string",

"pos": "string"

},

"startPos": "number",

"endPos": "number",

"pattern": "boolean",

"punctuation": "boolean",

json



Поддерживаемый формат данных — JSON.
Сериализованные данные в соответствие

со схемой выше.
Тип данных в CAILA: json/caila-intents .

Пример:

"source": "string",

"word": "string"

}

]

}

],

"patterns": ["string"],

"slots": [

{

"name": "string",

"entity": "string",

"required": "boolean",

"prompts": ["string"],

"array": "boolean"

}

],

"priority": "number"

}

]

}

}



[

{

"id": 1,

"path": "/start",

"description": "Стартовый интент",

"answer": "Приветствую!",

"customData": "Пример данных",

"enabled": true,

"shared": false,

"phrases": [

{

"text": "Привет",

"entities": [

{

"entity": "Приветствие",

"slot": "Привет",

"startPos": 0,

"endPos": 5,

"text": "Привет",

"value": "Приветствие",

"default": true,

"system": false,

"entityId": 1,

"fuzzy": false

}

],

"stagedPhraseIdx": 0,

"phraseMarkup": [

{

"annotations": {

"lemma": "Привет",

"pos": "Приветствие"

},

"startPos": 0,

"endPos": 5,

"pattern": false,

"punctuation": false,

"source": "Привет",

"word": "Привет"

json



faq

JSON-схема:

}

]

}

],

"patterns": ["Привет"],

"slots": [

{

"name": "Приветствие",

"entity": "Приветствие",

"required": true,

"prompts": ["Привет"],

"array": false

}

],

"priority": 1

}

]



Поддерживаемые значения answerType : text , buttons , image .

{

"items": [

{

"group": "string",

"question": "string",

"enabled": "boolean",

"phrases": ["string"],

"patterns": ["string"],

"answers": [

{

"answer": "string",

"answerType": "string"

}

]

}

]

}

json

JSON

Сериализованные данные в соответствие со схемой выше.
Тип данных в CAILA: json/faq .

Пример:



{

"items": [

{

"group": "Программирование",

"question": "Что такое рекурсия?",

"enabled": true,

"phrases": ["определение рекурсии"],

"patterns": [],

"answers": [

{

"answer": "Рекурсия в программировании — это техника, в

которой метод вызывает сам себя.",

"answerType": "text"

}

]

}

]

}

json

CSV

В первой строке указаны столбцы, а в последующих представлены данные сущностей.

Значения в строке разделены запятой, строки разделяются переносом строки.
Тип данных

в CAILA: csv/faq .

Пример:

Здесь каждая строка представляет собой отдельный элемент списка items .
Внутри

строки значения, относящиеся к спискам (например, phrases ), разделены переносом

строки.

"Group","Question","Enabled","Alternative phrases-Text","Alternative phrases-

Patterns","Answer 1","Answer Type 1"

"Программирование","Что такое рекурсия?",true,"определение рекурсии",,"Рекурсия

в программировании — это техника, в которой метод вызывает сам себя.","text"

text

XLSX



texts

JSON-схема:

Формат аналогичен CSV, но данные представлены в формате XLSX.
В первой строке

указаны столбцы, а в последующих представлены данные сущностей.
Тип данных в CAILA: 

xlsx/faq .

{

"texts": ["string"]

}

json

Plain

Текст, где каждая строка представляет собой отдельный элемент массива texts . Тип

данных в CAILA: plain/texts .

Пример:

"Алгоритм оптимизирован"

"Интерфейс удобен для пользователя"

text

JSON

Сериализованные данные в соответствие со схемой выше.
Тип данных в CAILA: 

json/texts .

Пример:

Здесь каждая строка в массиве texts  представляет собой отдельный элемент.

{

"texts": ["Алгоритм оптимизирован", "Интерфейс удобен для пользователя"]

}

json



texts-and-labels

JSON-схема:

{

"items": [

{

"text": "string",

"label": "string"

}

]

}

json

JSON

Сериализованные данные в соответствие со схемой выше.
Тип данных в CAILA: 

json/texts-and-labels .

Пример:

{

"items": [

{

"text": "Пример текста",

"label": "Пример метки"

},

{

"text": "Пример второго текста",

"label": "Пример второй метки"

}

]

}

json

CSV

Файл не содержит названий колонок, сразу идут данные. Первый столбец используется

для text , второй — для label . Тип данных в CAILA: csv/texts-and-labels .



transformer-fit

JSON-схема:

Пример:

"Пример текста","Пример метки"

"Пример второго текста","Пример второй метки"

text

{

"train_data": {

"texts": ["string"]

},

"targets": {

"items_list": [

{

"items": [

{

"value": "string"

}

]

}

],

"extra_items_list": [

{

"items": [

{

"value": "string"

}

]

}

]

}

}

json



Поддерживаемый формат данных — JSON.
Сериализованные данные в соответствие

со схемой выше.
Тип данных в CAILA: json/transformer-fit .

Пример:

{

"train_data": {

"texts": [

"text1",

"text2"

]

},

"targets": {

"items_list": [

{

"items": [

{"value": "text1_label1"},

{"value": "text1_label2"}

]

},

{

"items": [

{"value": "text2_label1"}

]

}

],

"extra_items_list": []

}

}

json


